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Abstract  

The distribution of Direct Cash Assistance (BLT) in Indonesia often experiences problems in terms of accuracy of 

recipient targets. One of the main causes is the data collection and classification process which is still carried out 

manually, thus causing potential errors and delays. This study aims to design and develop a web-based system 

that can assist village governments in classifying the eligibility of BLT recipients automatically using the Naïve 

Bayes method. This system is built with main features such as citizen data management, classification based on 

socio-economic attributes (income, number of school-age children, early age, pregnant women, elderly, and 

disabled), and an assistance monitoring dashboard. To test the effectiveness of the method used, a classification 

model training process was carried out using the RapidMiner Studio application on 200 citizen data. The 

evaluation results showed that the Naïve Bayes method was able to achieve an accuracy level of 71.00%, which 

showed quite good performance in classifying the KPM (Beneficiary Family) category. With this system, the 

selection process for aid recipients becomes faster, more transparent, and more objective. 

Keywords: BLT, Classification, Naïve Bayes, Web-Based System, RapidMiner. 

Abstrak 

Penyaluran Bantuan Langsung Tunai (BLT) di Indonesia sering mengalami masalah dalam hal akurasi sasaran 

penerima. Salah satu penyebab utamanya adalah proses pendataan dan klasifikasi yang masih dilakukan secara 

manual, sehingga menimbulkan potensi kesalahan dan keterlambatan. Penelitian ini bertujuan untuk merancang 

dan mengembangkan sistem berbasis web yang dapat membantu pemerintah desa dalam mengklasifikasikan 

kelayakan penerima BLT secara otomatis menggunakan metode Naïve Bayes. Sistem ini dibangun dengan fitur-

fitur utama seperti manajemen data warga, klasifikasi berdasarkan atribut sosial ekonomi (pendapatan, jumlah 

anak usia sekolah, usia dini, ibu hamil, lansia, dan disabilitas), dan dasbor pemantauan bantuan. Untuk menguji 

efektivitas metode yang digunakan, dilakukan proses pelatihan model klasifikasi menggunakan aplikasi 

RapidMiner Studio pada 200 data warga. Hasil evaluasi menunjukkan bahwa metode Naïve Bayes mampu 

mencapai tingkat akurasi sebesar 71,00%, yang menunjukkan kinerja yang cukup baik dalam mengklasifikasikan 

kategori KPM (Keluarga Penerima Manfaat). Dengan sistem ini, proses seleksi penerima bantuan menjadi lebih 

cepat, lebih transparan, dan lebih objektif. 

Kata kunci: BLT, Klasifikasi, Naïve Bayes, Sistem Berbasis Web,RapidMiner. 
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1. Pendahuluan  

Indoneìsia seìbagai neìgara beìrkeìmbang deìngan popuìlasi 

beìsar dan kondisi sosial-eìkonomi yang beìragam, 

meìnghadapi tantangan dalam peìnyaluìran bantuìan 

sosial. Penyaluran BLT di Indonesia masih terkendala 

ketidaktepatan sasaran, data yang kurang akurat, dan 

proses manual yang rawan kesalahan[1]. Namuìn, proseìs 

analisis masih meìnghadapi masalah seìpeìrti peìnargeìtan 

yang tidak teìpat dan keìtidakakuìratan data[2]. Penelitian 

ini menerapkan metode Naïve Bayes berbasis web untuk 

menganalisis kelayakan penerima agar bantuan lebih 

tepat sasaran dengan manfaat berupa peningkatan 

akurasi, transparansi, dan akuntabilitas. 

Beìbeìrapa Ideìntifikasi peìrmasalahan uìtama seìbagai 

beìrikuìt: 

a.Proseìs peìndistribuìsian bantuìan BLT seìring kali 

dianggap tidak adil oleìh masyarakat, kareìna adanya 

peìneìrima yang tidak teìpat sasaran. 

b.Keìtidakakuìratan data dalam meìnguìkuìr statuìs 

keìseìjahteìraan masyarakat meìngakibatkan keìsalahan 

dalam klasifikasi peìneìrima bantuìan. 

c.Peìneìrima bantuìan masih dipilih se ìcara manuìal, yang 

meìmbuìat tahapan suìbjeìktif dan reìntan teìrhadap 

keìsalahan. 

2. Tinjauan Pustaka 

2.1 Data Mining 

Data Mining adalah proses mengekstraksi informasi dan 

pola yang berharga dari sejumlah besar data[3]. 

Langkah-langkah dalam KDD meìncakuìp muìlai dari 

meìmbeìrsihkam hingga meìntransformasi data, 

peìmroseìsan informasi, analisis struìktuìr, seìrta tampilan 

informasi[4]. 

2.2 Knowleìdgeì Discoveìry in Databaseìs (KDD) 

 

Gambar 2. Tahapan Aluìr KDD 

KDD adalah proseìs sisteìmatis yang meìnguìmpuìlkan 

peìngeìtahuìan dari data yang teìrseìdia, dimuìlai dari 

peìnguìmpuìlan hingga inteìrpreìtasi hasil analisis[5]. 

KDD meìlibatkan akuìisisi data uìntuìk meìngideìntifikasi 

pola dalam data beìsar[6]. KDD dideìfinisikan seìbagai 

proseìs meìneìluìsuìri dan meìnganalisis data beìsar uìntuìk 

meìngeìkstraksi informasi beìrnilai. 

 

2.3 Meìtodeì Naïveì Bayeìs 

Sisteìm klasifikasi beìrbasis probabilitas yang diseìbuìt 

peìndeìkatan naiveì bayeìs diguìnakan uìntuìk meìnilai 

keìlayakan peìneìrima Bantuìan Langsuìng Tuìnai (BLT) 

deìngan meìmilih keìlas yang meìmiliki nilai probabilitas 

teìrtinggi[7]. Naïve Bayes merupakan salah satu metode 

yang dapat  digunakan untuk mengklasifikasikan 

data[8]. Hal ini meìmbuìat Naïveì Bayeìs sangat seìsuìai 

uìntuìk diteìrapkan pada sisteìm klasifikasi beìrbasis 

weìb[9]. Meìtodeì ini beìkeìrja deìngan prinsip Teìoreìma 

Bayeìs, seìpeìrti yang dituìnjuìkkan dalam peìrsamaan 

beìrikuìt: 

 

Keìteìrangan: 

a.P (H|X) : Probabilitas hipoteìsis H (misal:Layak) 

beìrdasarkan data X. 

b.P (H) : Probabilitas awal keìlas H. 

c.P (X|H) : Probabilitas data X mu ìncuìl jika H beìnar. 

d.P (X) : Probabilitas keìseìluìruìhan dari data X. 

 

2.4 Klasfikasi deìngan beìbeìrapa meìtodeì 

Peìndeìkatan Klasifikasi Naïveì Bayeìs meìmpeìrkirakan 

bahwa kuìalitas beìrsifat tidak salng beìrgantuìng satuì 

sama lain dan didasarkan pada meìtodeì Naïveì 

Bayeìs[10]. Naïve Bayes merupakan salah satu metode 

yang dapat  digunakan untuk mengklasifikasikan data. 

Algoritma C4.5 meìngeìmbangkan pohon keìpuìtuìsan 

deìngan meìmanfaatkan nilai rasio keìuìntuìngan uìntuìk 

meìngideìntifikasi atribuìt yang paling optimal dalam 

proseìs klasifikasi[11]. SVM sangat eìfeìktif dalam 

meìnangani data beìrdimeìnsi tinggi dan dapat 

meìnduìkuìng klasifikasi baik linieìr mauìpuìn non-linieìr 

meìlaluìi peìneìrapan fuìngsi keìrneìl. 

2.5 Meìtodeì Peìngeìmbangan Sisteìm 

Peìneìlitian sisteìm meìngguìnakan peìndeìkatan 

prototyping kareìna sifatnya yang iteìratif dan 

meìmuìngkinkan inteìraksi langsuìng antara peìngeìmbang 

dan peìngguìna.  

2.6 Penelitian Terdahulu 

Penelitian sebelumnya menunjukkan bahwa metode data 

mining banyak digunakan dalam klasifikasi bantuan 

Gambar 1. Alur Proses Data Mining 
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sosial. Sari (2019) menerapkan Naïve Bayes dengan 

akurasi baik, namun belum berbasis web. Pratama 

(2020) menggunakan C4.5 untuk menentukan penerima 

bantuan, tetapi belum difokuskan pada BLT. Lestari 

(2021) mengaplikasikan SVM untuk data berdimensi 

tinggi, sementara Ahmad (2022) membandingkan Naïve 

Bayes dengan KNN dan menemukan keunggulan pada 

kecepatan analisis. Gap yang terlihat adalah belum 

adanya penelitian yang mengembangkan metode Naïve 

Bayes dalam sistem berbasis web khusus untuk BLT. 

Novelty dari penelitian ini adalah pengembangan sistem 

klasifikasi penerima BLT berbasis web dengan Naïve 

Bayes agar hasil lebih cepat, objektif, dan transparan. 

3.  Metodologi Penelitian 

3.1 Deìsain Peìneìlitian 

 

Gambar 3. Deìsain Peìneìlitian 

Tuìjuìan peìndeìkatan analisis ini dirancang uìntuìk 

peìngambangan aplikasi beìrbasis weìb yang 

meìngguìnakan algoritma Naïveì Bayeìs uìntuìk meìnilai 

keìlayakan peìnduìduìk uìntuìk meìndapatkan Bantuìan 

Langsuìng Tuìnai (BLT). 

3.2 Meìtodeì Peìrancangan 

Seìlama Proseìs deìsaiin, beìrbagai diagram UìML seìpeìrti 

Uìseìcaseì, Activity, dan Class Diagram. 

 

Gambar 4. Uìseìcaseì Diagram 

Uìseì Caseì Diagram pada sisteìm CeìkBLT 

meìreìpreìseìntasikan huìbuìngan inteìraktif antara aktor 

Admin dan Uìseìr.  Admin dapat meìngakseìs meìnuì uìtama 

yang meìncakuìp Dashboard, Data Warga, Klasifikasi, 

Admin Meìnuì, dan Meìtodeì Naïveì Bayeìs. Seìmeìntara 

ituì, Uìseìr hanya dapat meìngguìnakan fituìr Cari Data 

deìngan meìmasuìkkan NIK uìntuìk meìlihat statuìs 

keìlayakan bantuìan tanpa peìrluì login. 

 

Gambar 5. Activity Diagram 

Diagram activity Ce ìkBLT meìnuìnjuìkkan aluìr keìrja 

admin, sisteìm, dan uìseìr. Admin login uìntuìk meìngakseìs 

meìnuì uìtama, seìdangkan uìseìr dapat langsuìng cari data 

tanpa login. 
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Gambar 6. Class Diagram 

Class diagram pada sisteìm CeìkBLT meìnggambarkan 

struìktuìr statis dan reìlasi antar kompone ìn sisteìm. Keìlas 

uìtama meìlipuìti Uìseìr, Admin, Meìnuì, Dashboard, 

DataWarga, Klasifikasi, dan NaiveìBayeìs. 

 

Gambar 7. Seìquìeìnceì Diagram 

Seìquìeìnceì diagram pada sisteìm CeìkBLT meìnuìnjuìkkan 

aluìr inteìraksi antara tiga aktor uìtama, yaituì Admin, 

Uìseìr, dan Sisteìm. Proseìs diawali oleìh Admin yang 

meìlakuìkan login, keìmuìdian sisteìm meìlakuìkan 

veìrifikasi data. 

3.3 Preìproceìssing Data 

Preìproceìssing data meìruìpakan tahap peìnting dalam 

proseìs data mining yang beìrtuìjuìan uìntuìk meìningkatkan 

kuìalitas data seìbeìluìm dilakuìkan peìmodeìlan. Pada 

peìneìlitian ini, preìproceìssing dilakuìkan uìntuìk 

meìnyiapkan data agar dapat diguìnakan seìcara optimal 

dalam proseìs klasifikasi meìngguìnakan meìtodeì Naïveì 

Bayeìs. 

3.4 Meìtodeì Peìrhituìngan Naïveì Bayeìs 

Uìntuìk meìngeìlompokkan kateìgori bantuìan 

(KATEìGORI_KPM) beìrdasarkan data yang ada, 

peìneìlitian ini meìneìrapkan algoritma Naiveì Bayeìs. 

Adapuìn peìnjeìlasan KATEìGORI_KPM seìbagai 

beìrikuìt: 

a. LINJAMSOS (Peìrlinduìngan dan Jaminan Sosial) 

Kateìgori ini meìncakuìp individuì atauì keìluìarga yang 

sangat reìntan seìcara eìkonomi dan sosial. 

b. REìHSOS (Reìhabilitasi Sosial) 

Kateìgori ini dipeìruìntuìkkan bagi individuì yang 

meìmiliki peìrmasalahan sosial khuìsuìs dan meìmeìrluìkan 

reìhabilitasi sosial. 

c. DAYASOS (Peìmbeìrdayaan Sosial) 

Kateìgori ini meìnargeìtkan masyarakat miskin yang 

masih produìktif dan meìmiliki poteìnsi uìntuìk 

dibeìrdayakan agar leìbih mandiri. 

Meìtodeì ini dipilih kareìna keìmampuìannya uìntuìk 

meìngeìlompokkan data beìrdasarkan keìmuìngkinan 

keìjadian dan kareìna sangat eìfeìktif dalam meìnangani 

dataseìt keìcil dan meìneìngah. 

 
Table 1. Jumlah Data Perkategori 

KATEGORI_KPM Jumlah Data 

LINJAMSOS 5 

REHSOS 2 

DAYASOS 3 

Total 10 

Berikut Tabel Probabilitas Fitur per Kategori 

(Likelihood): 
Table 2. Probabilitas Fitur untuk LINJAMSOS 

Fitur Nilai Frekuensi 

(dari 5) 

Probabilitas 

Anak Usia 

Dini 

Ya 4 4/5 = 0.80 

Anak Usia 

Sekolah 

Tidak 3 3/5 = 0.60 

Ibu Hamil Tidak 2 2/5 = 0.40 

Lansia Ya 3 3/5 = 0.60 

Penyadang 

Disabilitas 

Tidak 4 4/5 = 0.80 

Jenis 

Bantuan 

Sembako 

Irisan 

PKH 

3 3/5 = 0.60 

 

Table 3. Probabilitas Fitur untuk REHSOS 

Fitur Nilai Frekuensi 

(dari 2) 

Probabilitas 

Anak Usia 

Dini 

Ya 2 2/2 = 1.00 

Anak 

Sekolah 

Tidak 2 2/2 = 1.00 

Ibu Hamil Ya 1 1/2 = 0.50 

Lansia Tidak 1 1/2 = 0.50 

Penyandang  

Disabilitas 

Tidak 1 1/2 = 0.50 

Jenis 

Bantuan 

Sembako 

Irisan 

PKH 

2 2/2 = 1.00 
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Table 4. Probabilitas Fitur untuk DAYASOS 

 

Fitur 

 

Nilai 

Frekuensi 

(dari 3) 

 

Probabilitas 

Anak Usia Dini Ya 1 3/3 =  1.00 

Anak Sekolah Tidak 1 1/3 = 0.33 

Ibu Hamil Tidak 2 2/3 = 0.67 

Lansia Ya 1 1/3 = 0.33 

Penyandang 

Disabilitas 

Ya 2 2/3 = 0.67 

 

Table 5. Prior Probabilitas (P(Kategori)) 

KATEGORI_KPM Probabilitas 

LINJAMSOS 5/10 = 0.50 

REHSOS 2/10 = 0.20 

DAYASOS 3/10 = 0.30 

A. Prediksi Naive Bayes 

a. LINJAMSOS 
P (X | LINJAMSOS) = 0.80 · 0.60 · 0.40 · 0.60 · 

0.80 · 0.60 = 0.0553 

P (LINJAMSOS | X) = 0.0553 · 0.50 = 0.02765 

b. REìHSOS 

P (X | REìHSOS) = 1.00 · 1.00 · 0.50 · 0.50 · 

0.50 · 1.00 = 0.125 

P (REìHSOS | X) = 0.125 · 0.20 = 0.025 

c. DAYASOS 

P (X | DAYASOS) = 1.00 · 0.33 · 0.67 · 0.33 · 

0.33 · 0.67 = 0.0329 

P (DAYASOS | X) = 0.329 · 0.30 = 0.00987 

 
Table 6. Hasil Akhir 

KATEGORI_KPM   Nilai Akhir 

LINJAMSOS 0.02765 

REìHSOS 0.025 

DAYASOS 0.00987 

Preìdiksi : LINJAMSOS (nilai teìrbeìsar) 

B. Hasil Klasifikasi Naive Bayes  

Dari Confuìsion Matrix: 

 
Gambar 8. Hasil Accuìracy 10  data 

C. Perhitungan Akurasi 

Ruìmuìs akuìrasi: 

 
Juìmlah preìdiksi beìnar: 

Total Data: 10 

Preìdiksi Beìnar: 4 (LINJAMSOS) + 2 (REìHSOS) + 3 

(DAYASOS) = 9 

Akuìrasi: (9 / 10) × 100% = 90% 

3.5 Analisis Hasil 

Naiveì Bayeìs beìrhasil meìngklasifikasikan 9 dari 10 data 

deìngan akuìrasi 90%. Hasil teìrbaik pada kateìgori 

LINJAMSOS, meìnuìnjuìkkan modeìl cuìkuìp eìfeìktif 

meìski teìrbatas oleìh juìmlah data. 

3.6 Pengujian Model dan Sistem 

 

3.6.1  Pengujian Model Klasifikasi 

Modeìl Naiveì Bayeìs meìnghasilkan akuìrasi 90% dari 10 

data uìji, meìnuìnjuìkkan kineìrja yang baik, teìruìtama pada 

kateìgori LINJAMSOS dan DAYASOS. 

3.6.2 Pengujian Sistem Web (Black Box) 

Peìnguìjian black box meìnuìnjuìkkan seìmuìa fituìr sisteìm, 

teìrmasuìk peìncarian NIK oleìh uìseìr, beìrjalan seìsuìai 

fuìngsi, seìbagai beìrikuìt: 
Table 7. Pengujian Sistem Web 

No Fitur yang 

Diuji 

Penggu

na 

Hasil yang 

Diharapka

n 

Status 

1 Login 

Admin 

Admin Admin login 

ke system 

menggunak

an User ID 

dan 

Password 

valid. 

Berhasil 

2 Input Data 

KPM 

Admin Admin 

dapat input 

data KPM 

melalui 

form. 

Berhasil 

3 Proses 

Klasifikasi 

Admin Sistem 

mengklasifi

kasikan dan 

menampilka

n kategori 

KPM secara 

otomatis. 

Berhasil 

4 Lihat Data 

Hasil 

Klasifikasi 

Admin Admin 

dapat 

melihat 

riwayat 

hasil 

klasifikasi. 

Berhasil 

5 Log 

ouìt 

Admin Admin 

dapat logout 

dan 

Kembali ke 

halaman 

login. 

Berhasil 

6 Cari Data 

Berdasarkan 

NIK 

User User dapat 

mencari 

data bantuan 

dengan NIK 

di menu 

utama. 

Berhasil 

7 Tampilkan 

Hasil 

Kategori 

KPM 

User Setelah NIK 

dimasukkan, 

sistem 

menampilka

n data dan 

kategori 

KPM 

Berhasil 
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penerima 

bantuan. 

4.  Hasil dan Pembahasan 

4.1 Pemilihan Data 

Proseìduìr peìmilihan informasi yang dikuìmpuìlkan akan 

meìnjadi dasar training dan teìsting modeìl Naïveì Bayeìs 

teìlah seìleìsai.  

4.2 Preprocessing 

Uìntuìk meìnyiapkan data yang beìluìm diolah agar 

meìmeìnuìhi peìrsyaratan algoritma, peìmroseìsan data 

meìruìpakan langkah uìtama dalam proseìs klasifikasi.  

4.3 Proses Pengujian Naïve Bayes pada Rapidminer 

A. Import Data 

Data latih dan uìji masing-masing beìrjuìmlah 200, 

deìngan peìnyeìsuìaian tipeì data. Kolom 

KATEìGORI_KPM dijadikan labeìl uìntuìk 

klasifikasi.Stuìdio, deìngan akuìrasi modeìl seìbeìsar 71%, 

artinya 71% data uìji beìrhasil diklasifikasikan deìngan 

beìnar. 

 

Gambar 10. Plot Vieìw 

4.4 Implementasi Sistem CekBLT Berbasis Web 

Sisteìm informasi CeìkBLT dikeìmbangkan seìbagai 

platform beìrbasis weìb yang meìmfasilitasi masyarakat 

dalam meìngeìceìk keìlayakan peìneìrimaan Bantuìan 

Langsuìng Tuìnai (BLT). Saat peìngguìna meìngakseìs 

meìnuì Visi Misi Keìluìrahan Tanjuìng Peìrmai pada 

halaman uìtama sisteìm CeìkBLT.  

 

Gambar 9. Menu Kontak 

Meìnuì Kontak pada sisteìm CeìkBLT meìnampilkan 

informasi peìnting seìpeìrti alamat kantor Keìluìrahan 

Tanjuìng Peìrmai, nomor teìleìpon, dan eìmail peìngeìlola 

seìrta eìrseìdia tombol biruì yang teìrhuìbuìng keì Googleì 

Maps uìntuìk meìnampilkan lokasi kantor. 

 

Gambar 11. Meìnuì meìncari data warga 

Meìnuì Cari Data dapat diakseìs oleìh uìseìr mauìpuìn 

admin uìntuìk meìngeìtahuìi statuìs keìlayakan peìneìrima 

bantuìan BLT. Peìngguìna cuìkuìp meìmasuìkkan NIK pada 

kolom yang teìrseìdia, keìmuìdian sisteìm meìnampilkan 

hasil klasifikasi beìruìpa keìteìrangan Keìteìgori_KPM 

(Linjamsos, Reìhsos, Dayasos) jika keìluìar beìruìpa 

Linjamsos maka data warga teìrseìbuìt ituì layak meìnjadi 

peìneìrima Bantuìan. 

 

Gambar 12. Antarmuìka login 

Fituìr Login meìmbeìrikan hak akseìs teìrbatas keìpada 

Admin deìngan cara meìmasuìkkan Uìseìr ID dan 

Password. Apabila informasi yang dimasuìkkan tidak 

valid, sisteìm akan meìmbeìrikan notifikasi ke ìsalahan dan 

meìminta peìngguìna uìntuìk meìnguìlang proseìs login.  

 

Gambar 10. Dashboard List 

Admin login langsuìng keì Dashboard yang 

meìnampilkan data bantuìan dan grafik eìvaluìasi 

peìneìrima di Keìluìrahan Tanjuìng Peìrmai. 

 

Gambar 11. Grafik Penerima Bantuan 

Seìteìlah login, admin diarahkan keì Dashboard yang 

meìnampilkan data peìneìrima bantuìan dan transaksi, 

seìrta grafik treìn peìnyaluìran bantuìan uìntuìk eìvaluìasi di 

Keìluìrahan Tanjuìng Peìrmai. 
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Gambar14. Meìnuì admin 

Pada tampilan ini sideìbar admin Ce ìkBLT yang beìrisi 

informasi akuìn dan meìnuì navigasi seìpeìrti Dashboard, 

Data Warga, Klasifikasi, Admin Meìnuì, dan Sign Ouìt. 

Deìsainnya seìdeìrhana dan informatif uìntuìk 

meìmuìdahkan peìngguìnaan. 

 

Gambar15. Meìnuì data warga 

Gambar 23. meìnampilkan halaman Data Warga yang 

diguìnakan admin uìntuìk meìmfilteìr, meìngeìlola, dan 

meìmanipuìlasi data peìneìrima bantuìan seìcara eìfisieìn, 

deìngan fituìr peìncarian dan tombol aksi seìpeìrti tambah, 

impor, eìkspor, dan hapuìs data. 

 

Gambar 16. Add Klasifikasi 

Saat admin meìngisi form “Add Klasifikasi”, siste ìm 

otomatis meìmproseìs data sosial-eìkonomi warga uìntuìk 

meìneìntuìkan kateìgori KPM.p Admin meìmilih NIK dan 

meìngisi kondisi seìpeìrti anak, lansia, disabilitas, ibuì 

hamil, dan peìndapatan. Seìteìlah dikirim, sisteìm 

meìngklasifikasikan warga me ìnjadi LINJAMSOS 

(tangguìngan anak & peìndapatan reìndah), REìHSOS 

(lansia/disabilitas & peìndapatan reìndah), atauì 

DAYASOS (peìndapatan tinggi & tanpa tangguìngan). 

Proseìs ini beìrjalan otomatis, objeìktif, dan eìfisieìn tanpa 

inteìrveìnsi manuìal. Sisteìm CeìkBLT beìrfuìngsi uìntuìk 

meìngeìlola seìluìruìh data masteìr seìpeìrti SP2D, wilayah 

(provinsi hingga keìluìrahan), tahapan bantuìan, kateìgori 

KPM, jeìnis bantuìan, statuìs transaksi, dan kondisi sosial 

warga. Meìnuì ini meìmastikan data seìlaluì konsisteìn 

dalam proseìs klasifikasi, peìlaporan, dan peìndataan 

bantuìan. Fituìr ini meìmuìdahkan admin dalam 

meìmpeìrbaruìi informasi seìcara dinamis di seìluìruìh 

moduìl sisteìm.Meìnuì Sign Ouìt diguìnakan uìntuìk keìluìar 

dari sisteìm deìngan aman guìna meìnjaga keìrahasiaan 

data. 

5.  Kesimpulan 

5.1 Keìsimpuìlan 

Peìneìlitian ini meìnghasilkan sisteìm klasifikasi BLT 

beìrbasis weìb meìngguìnakan Naïveì Bayeìs deìngan 

akuìrasi 71% dari 200 data uìji di RapidMineìr. Sisteìm 

meìmpeìrmuìdah admin meìneìntuìkan keìlayakan warga 

seìcara otomatis dan teìpat sasaran. Keì deìpan, sisteìm 

dapat dikeìmbangkan deìngan meìtodeì lain, data leìbih 

banyak, inteìgrasi instansi, dan tampilan yang leìbih 

optimal. 

5.2 Saran 

Penelitian ini merekomendasikan pengembangan lebih 

lanjut terhadap sistem klasifikasi agar akurasi dan 

fungsionalitasnya meningkat. Salah satu pengembangan 

yang disarankan adalah membandingkan metode Naïve 

Bayes dengan algoritma lain seperti Decision Tree dan 

K-Nearest Neighbor (KNN) untuk menentukan 

performa tehadap dataser yang digunakan. 
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